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BENEFICIOS CLAVE DE LA FORMACION

FORMACION 100%
PRACTICA Y APLICADA

Cursos basados en casos de uso reales
con entrega de codigo y plantillas propias.

MODALIDAD FLEXIBLE
CON TODO INCLUIDO

Elige entre presencial u online, con todo el
software e infraestructura cloud incluidos.

+10 0 ORGANIZACIONES
PERSONAS

Y +1.500 rormaDAS

Experiencia probada y confianza depositada
por empresas y profesionales del sector.



Cursos de:

Azure, Spark, Python, Databricks, Al, PowerBIl, Pentaho, Talend, AWS, Vertica, Clickhouse,
LinceBl, Katka, Business Intelligence, Data Lake, Snowflake, Machine Learning,
Augmented Analytics, Big Data, Cloud Analytics, Data Governance, Sports Analytics... y

muchos mas.

4+ Para grupos y empresas

Con tutorias y ejercicios practicos el mes posterior para poner en practica lo
aprendido

Todo el software e infraestructura cloud incluido en la formacidon para la realizacidon de
ejercicios

4+ Subvencionable por Fundae
4+ Documentacion incluida

4+ Certificado de realizacién
4+ Totalmente practico

Incluyendo informacidn de novedades, tendencias, costes de las herramientas,
Integracion entre tecnologias y stacks..

4+ Basado en casos de usos reales
4+ Presencial/Online 100% con profesor
4+ Mas de 100 organizaciones y 1.500 personas formadas

4+ Entrega de codigo, plantillas y desarrollos propios
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Curso gde

Introduccién a PowerB] | & Powersl

Aprende a crear dashboards e informes con la mejor herramienta de analytics del mercado.

M ' Temario

e 1. Introduccion al concepto de Business Intelligence
@ 2. Analisis de fuentes de datos

a 3. Introduccion a Power BI 4. Conectar

+ Entorno de trabajo para Power Bl Desktop + Editor de consultas de Power BI

+ Componentes: Power Bl Desktop y Power BI Servicio Cloud + Extraccion de datos: Extraccion vs Direct Query

+ Tareas: Conectar, integrar, modelar y visualizar + Conectar datos alojados en diferentes origenes

+ Cuadros de mando (Paneles) e informes + Realizar transformaciones basicas sobre los datos en la consulta
+ Mas funcicnalidades del entornc Power BI » Enlazar datos desde la consulta

+ Paquetes de contenido y aplicaciones

m 5. Modelar ° 6. Visualizar

+ Entorno de trabajo para modelar con Power BI + Entorno de trabajo para creacion de graficos con Power Bl
+ Introduccion al modelado tabular con Power BI + Trabajar con distintos tipos de graficos

+ Tablas y relaciones * Formatos para graficos e informes

+ Introduccion a férmulas DAX + Importacion de visualizaciones extra desde el Office Store

+ Celumnas calculadas y medidas
+ Tablas calculadas

+ Formulas DAX de inteligencia de tiempo (YTD, PreviousQuarter...)

a 7. Conectividad y Colaboracion
g 8. Power Bl Mobile (Alertas, notificaciones, favoritos)
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@ Papers Técnicos y Buenas Practicas incluidas con el Curso B Tipsvol.1 B@Tipsvol2  ER Tipsvol3 I Tips Vol.4
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Curso de

PowerBI avanzado | ¥ PowerBl

M | Temario

1. Lenguaje DAX atl 2. Dataflows

+ Contextos de evaluacion en DAX + Introduccion a Dataflows
+ Medidas y columnas calculadas « Conceptos de Dataflows
+ Creacidn de tablas + ETL con Dataflows

+ Operaciones logicas + Buenas practicas

+ Operaciones matematicas y estadisticas * Lenguaje M

+ Operaciones de inteligencia de tiempo + Ejercicios

Operaciones con cadenas de texto

Ortras funciones DAX
Seguridad a nivel de fila (RLS)
Dax Quiz

Ejercicios

3. External Tools 4, Conceptos avanzados

+ Tabular Editor + Data Gateways
+ Introduccion a Tabular Editor + Agregaciones
+ Grupos calculados * Modelos duales
+ Perspectivas * Machine Learning en Power BI
» Avance Scripting + Python en Power BI
- Ejercicios * Ren Power Bl
+ DAX Studio + Microsoft Teams con Power BI
+ ALM Toolkit + Power Bl Report Builder

5. Buenas practicas Microsoft Power Bl
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158 6. Ejercicios (Opcionales) ' python
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£ Stratebl Dashboard Demos

[ % B

© Papers Técnicos y Buenas Practicas incluidas con el Curso M Tipsvol.1  WBTipsvol2  EB Tipsvol3 I Tips Vol 4
&” Como usar emoticonos en PowerBl &’ Buenas précticas con Dataflows en Power BI ¥ Power Automate para Power Bl: Cdmo funciona & ALM Toolkit para Power Bl & PowerBI Trucos (III)

& Os presentamos Goals in Power BI para hacer Scorecards &7 Tutorial gratuito en espafiol sobre Power BI Report Builder ¢ Conoce PowerBl Diagram View (Visual Data Prep): paso a paso &’ Big Data para PowerBl

& Futbol Anahytics, lo que hay que saber @@ Dashboard de medicién de la calidad del aire en Madrid & ;Cémo funciona Microsoft Power BI? Videotutorial de introduccién @ Como Integrar Salesforce y PowerBI

& :Quieres crear aplicaciones em presariales usando PowerBL PowerApps y Power Automate de forma conjunta? & Power Bl tip: Uso de pardmetros what-if & Videotutorial: Usando R para Machine Learning con PowerBl

& Las 50 claves para aprender y conocer PowerBI ¢ PowerBl: Arquitectura End 1o End & Usandao Python con PowerBI ¢ Todas las presemaciones del Workshop ‘El Business [ntelligence del Futuro’

& PowerBl + Open Source = Sports Analytics @@ Comparativa de herramientas Business Intelligence ¢® Use Case Big Data "Dashboards with Hadoop and Power BI"

et Descarga Paper gratuito: Zero (o beautiful (Data visualization) & SAP connection tools for process automation: Microsoft, Pentaho, Talend (User Guide)
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Curso Tecnico: Apache Hop - Diseno y Gestion de Flujos ETL

Curso de Apache HOP ;UJ

® Consultar para Techas v 004te: info@etratebd.com

@ Tanto Presencial como Online | ® Totalmente practico
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D Mddulo 1: Introduccion a Apache Hop D Modulo 6: Apache Hop y Big Data
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Modulo 7: Comparacion Apache Hop vs Pentaho Data
Integration (PDI)

D Modulo 2: Conceptos Basicos de Apache

o

Hop
@ pentcho @ kubemetes &b docker
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Temas Ejercicio practico

+ Coneslones a bases de datos (MySOL, PostgreSCL, etc. + DiseAar un pipeiing que: Temas Ejercicio practico
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Modulo 10: Proyecto Final
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D Maodulo 5: Apache Hop Server y Automatizacion HoP | PowerBl  ®LinceBl  i+ovlecs
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Curso de Data Lake Open Source

Curso Tecnico: Creacion de un Data Lake Open Source B 3

@ Duracion de 5 jornadas (25 horas) | Distribuible en 2 semanas | @ Tanto Presencial como Online | @ Totalmente practico
™ Plataforma Online preparada para ejercicios de los asistentes | = Set de datos y modelos para |os ejercicios |

Con este temario, los participantes adquiriran un conocimiento técnico solido y aplicable para disenar, implementar y gestionar un Data Lake Open Source usando
tecnologias modernas y escalables.
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Modulo 10: Creacion de Dashboards e Infarmes con

LinceBl y Kibana
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Curso de Snowflake
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Capitulo 1

Introduccién a Snowflake y su Arquitectura

D GoogleCloud S Azure ?_ES,

1. ¢Qué es Snowflake? Historia y evoluciin del Data Cloud

2. Arguitectura multi-clister en la nube: saparacion de almacenamiento y computo

3. Diferencias entre Snowflake en AWS, Azure y Google Cloud

4, Conceptos clave Virtual Warehouses, Databases y Schemas

5. Segundad y gobernanza en Snowflake: roles, permisos v cifrado de datos

6. Ejereicio: Crear una cuenta en Snowflake, configurar un Virtual Warehouse y cargar datos en una tabla

Capitulo 2

@ Almacenamiento y Gestion de Datos en Snowflake

Mk ] - — i
ez snowflake @snt}wplpe

1. TpoE de aimacenamiento en snowflake: Databases, Tables Nages y oxtemal [apies

2. Snowflake File Formats: Ingesta de datos desde CS\, Parquet vy JSON

3. Ingesta de dalos en streaming con Snowpipe y Aulo-Ingest

4. Time Travel y Fail-safe: Recuperacion de datos histonicos

5. Uso de Zero-Copy Cloning v Data Sharing para codaboracion entre cuentas

b. Epercicio; Crear una tabla, cargar datos desde un Stage, restaurar datos con Time Travel

Capitulo 3

Transformacion y Procesamiento de Datos en Snowflake

e < row Tk P
ar .

1. Usa de Snowflake SQL para transformacién de datos

2, Streams k Tasks: Automatizacion de pipelines de datos

3. Materialized Views y Clustering para optimizacion de consultas

4. Stored Procedures y User-Defined Functions (UDFs) en SQL y Python

5. Uso de Dynamic Tables para mantener datos actualizados sin ETL complejo

6. Ejercicio; Craar un Stream vy un Task para capturar cambios én datos en tiempo real

Capitulo 4

Integracion de Snowflake con Herramientas Externas

1. Conectores y API: Snowflake Connector for Python, JDBC v ODBC

2. Integracion con Apache Spark y Databricks

3. Uso de Snowflake con harmamientas de Bl: Fower Bl, Tableau v Looker

4. Snowpark: Desamollo de codigo en Python y Jave dentro de Snowflake

5. Uso de Snowflake con Data Lakes: Extermal Tebles vy |ceberg Tables

6. Ejercicio: Conectar Snowflake con Python y ejecutsr consultas con el Snowflake Connecior

Jpﬂ“rﬂl Jetobleaw E‘_}Loﬂker

Capitulo 5

Machine Learning e Inteligencia Artificial con Snowflake

T TensorFlow

1. Introduccikin a Snowflake Cortex Al: Modelos preentrenados y funciones de 1A

Z. Uso de Snowpark ML para entrenar modelos dentro de Snowflake

3 Integracion con Hugging Face y TensorFlow

4. Feature Engineering =n Snowflake con funciones avanzadas de SOL y Python

5 MLOps en Snowflake: Entrenamiento, versionado v despliegue de modelos

6. Ejereicio: Crear y ejecutar un medelo de Machine Leaming dentro de Snowflake con Snowpark ML

Capitulo 6

Integracion de Snowflake con Herramientas Externas

ol b o T
| & LT i | .r " '_:F-:.l'_a
::r#l: Shc

1. Data EI'II'HIH: Comparticion de datoe an tiempo real sin duplicaciones

2. Smowflake Marketplace: Acceso y publicacion de datasets

3 Data Governance: Uso de Object Tagging y Data Classification

4 Masking Policies y Row Access Policies: Proteccion de datos sensibles

5. Auditoria y Monitoreo con Query History y Access History

6. Ejercicio: Configurar un Data Share entre cuentas de Snowflake y aplicar una Masking Pelicy

Capitulo 7

Optimizacioén del Rendimiento y Costos en Snowflake

ol b |
e SO ICIROE
4k

1. Estrategias de optimizacion de consultas: Micro-partitioning y Clustering
Z. Query Performance Tuning: Uso de Query Profile para andlisis de ajecucion
3 Resaurce Monitors: Control de costos y limites de computo

4, Auto-suspend y Auto-scale: Ay ste automatco de Virlual Warehouses
5 Optimizacidn de almacenamiento con Time Travel y Retention Policies
& Ejercicio: Analizar y optimizar una consulta con Query Profile

& d b
= PARTNER  30g snowflake
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Ccurso de Databricks

<~ databricks

Capitulo 1

Introduccién a Databricks y su Arquitectura

‘databricks Spm? =y Google Cloud f& Azure E‘Es
| ¢Qué as Databricks? Histora y evolucion
4. Arquitectura de Databncks: Lakehouse, Apache Spark y MLflow
3. Integracion caon AWS, Azure y Google Cloud
4, Seguridod y administracién de accesos en Databricks
5. Clisteras an Databdcks: configuracion, Lpos ¥ oplimizacion
g, El matlor optimiZade de ejecuciin én Datlabricks
/. Eparcicio: Canfigurar un entorno Datobricks y ejecutor consultas en un Notebook

Capitulo 2

Almacenamiento y Manejo de Datos en Databricks

‘datobricks  Aommus gl Avro @ Parquet

I, Aimocenamiento en Dotabricks DBFS, Dalta Lake v extarnal tables
4. Uso de Auto Looder parg ingesta de datos en sreaming

3. Administrocion de formatos de gatos: CSV, Parquet, Delta v Avro
4, Optimizacion con Delta Lake: Compaction, L-0Orgenng y vacuum
5. Integrocion con Dato Waorshouses y Data Lokes externos
6. Uso de Unity Cataleg paro gobernanza de datos

{. Epercicio: Crear y optimizor uno tabla Delta con Auto Loader

Capitulo 3

Transformaciéon de Datos con PySpark y Apache
= Spark en Databricks

- dotabricks P ?m.{ Spﬂfiz “m M} photon £ oeuia Laxe

L Intreduccion a Apache Spark en Dotobricks

2. Uso da PySpaork: creacion de DotaFromes y transtformaocion de dotos
3. Aplicocion de Spark SQL en Datobricks
4. Cptimizacidn de consulios con Cotalyst Optimizer y Tungsten
5. Intreduccion a Photon Engine y Genle poro procesamiento optimizado
@. Creacion de Jobs y Fipalinas ETL con Datobricks Workflows

7. Ejerciclo: Construlr uno pipeline ETL con PySpark y Delta Lake

Capitulo 4

Machine Learning y MLOps con Databricks

“databricks  miffow W TensorFlow

1 Introduccién a MUlow v 3u Intagracién con Databricks

4. Gestion del cicla de vida del modelo con Miflow Tracking

3. Uso de AutoML en Databricks para entranar modelos sin cédigo
4. Implemeantacidén de modealos an produccién con Model Serving
5. Optimizacidn de modelos con Hyperopt y MiLflow

&. Integracién con librerias de 1A como Hugging Face y TensorFlow
7. Ejercicio: Entranar, registrar y desplegar un modelo con MLflow

Capitulo b

Inteligencia Artificial Generativa y LLMs en Databricks

+databricks  [§il mosaic™

|, Integrocion de Databricks con Modelos de Lenguaje (LLMs)

1. Uso de Databricks Mosaic Al para entrenamiento de modaelos

3. Optimizacidn de modelos de iA con GPU y clisteres distribuidos

4, Creocién de aplicocionas con modalos preantrenados

5. Fine-tuning da modelos con Hugging Face en Databricks

6. Inferencio en tiempo real con Model Serving

7. Ejercicio: implementar un ehatbot con un modeic de |A generativa en Databricks

i antral Planae in Databricks Clhaud NaPati
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Capitulo 6

{2) visualizacién de Datos y Dashboards en Databricks

dotobricks 4 PowerBl Ik +oblesu | (3 Looker "- matpd® thib m plotly o scaborn

1. Uso da Databricks £QL paro consulios imeractivas

2 Creacibn de Dashboards y Visualizaciones en Databricks

3 Integracion con Power Bl, Tableou y Looker

4. Uso da Python y Matpletlib para visuolzocion ovanzodao

B. Creacion de informes dindmicos con Plotly v Seaborn

€. Optimizociin de guerias an Databricks SQL pora andlisis en tiempo real
7. Ejgrcicicr Construccion de un Dashboard interactive en Databricks SGL

Capitulo 7

Automatizacion, Orquestacion en Databricks

1 detabricks R Airflow £\, DELTA LAKE

1 Imtreduccion a Databricks Workflows y Jobs

2. Creacion de pipelines de dates automaotizodos

3. Uso de Delta Live Tables para ETL en tiempae real

4 Progromaocion de tareas con Apache Airflow en Databricks

E. Uso da Genle paro ejecucion de consultas y workflows optimirodos

6. Monitoreo y troubleshooting de tareas en Databricks

7. fercicle: implementar una pipeline ETL outomotizada con Delta Live Tables

Capitulo 8

@ Seguridad, Gobernanza y Optimizacion de Costos
en Databricks

- databricks

1. Principios da seguridod en Databricks: outenticacian y control de occesos

2 Administracibn de permisos y roles con Unity Cotalog

4. Auditoria y monitoreo da logs en Dotobricks

4 Eslrotagias de optimizacién de costos on Databricks

E. Uso da Dotabricks SQL Warehouses pora control de costos

E. Mejores practicas de Dato Governance en antornos multi-nube

7. Ejercicie: implementar controles de seguridad y monitorec an un workspoce Databricks

stratels)]
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Curso de I 4 Microsoft Fabric

& Gold Partner

22 | 1. Introduccién a Microsoft Fabric

Objetivo: Comprender los fundamentos de Micrasott Fabric v su diferencia con la arquitectura

antenior de Microsoft

=

§ Micesonrasse | PowerBl Azure B~

1. JOué st Wicrosoft Fabric?

« Fatatorma unificada de analitica de dalos en la nube.

v integracidn de servicios como Power Bl Synapee. Data Factory, atc
2. Componentes princi pales de Microsoft Fabric

* Onelake, Data Enginoering, Data Scionce, Data Warmhousa, Real-Time Analytics, Power Bl ste.
3. Beneficios clave de una plataforma unificada

* Reduccidn de costos, integracikin sin fricoones. segurdad centralizada.
4. Comparaciin con la arguitectura anterior de Microsoft

* Diferencias con Azure Synapse. Data Lake. Power Bl separado, efc.
5. Casos de UsS0 8n aMPrasas y sactoras clave

« Finanzas, retal, manufactura, salud etc.
6. Primarcs pasas Craacidn de un antorna da trabaje en Fabric

« Canhguracdn an el portal dé Mecrosoll Fabric.

« Creacidnde un sspacio de trabajo.

7. Ejercicio préctico:
« Crear un espacio de trabajo en Microsoft Fabric y explorar su interfaz,

strate(s)]

Analytics and Big Data

Microsoft

. 5. Administracion, gobernanzay
seguridad en Microsoft Fabric

[ Objetivo: implemeantar controles de seguridad v gobernanza

P _—

¢ Microsoft Fabeic A% Purvew I\ Azure

1. Politicas de acceso en Fabric
* Uso da Micrasoft Purview para clasificacidn de daios.
2. Gestiin de dominios y subdominios
* Qrganizacidn de pspacios de trabajo en entarnos emprasarialos.
3. Implementacién de etiquetas de confidencialided
* Proteccidn de datos sensibles con Purview.
4. Comparacidn con modelos de sagurided anteriores
= Diferancias con Azure RBAC y modelos tradicionales.
5. Auditoria y monitoreo de actividadas an Fabric
* Implemantacion de alerlas y [0gs.
6. Respaldo y recuparacion de datos an OnelLaks
= Eetralegias de disasler recovary.
7. Ejarcicio prictica:
= Confliguras permisos v sudilona en un espaco de Wabajo.

- 2. OnelLake y la unificacion del

almacenamiento

) Objetivo: Entender cdmo Onelake actlia como repositorio central de datos

1. ;Qué os Onelake?
* Un lags de datos bassco an Delta Lake.

2. Estructura jerdrquica y ofganizacion de datos

* Archivos organizados en carpetas, dreas de ("abaja y cominios.
3. Accesos directos: Integracion con otras fuentes de datos

« Canectando Amaczon 53, Google Cloud Storage. y Azure Data Lake.
4. Comparecion con Azure Dete Lake Storage Geng

« Veniajas de Onelake: Indexacion optimizada, formato Delta por defecio.
5. Buenas practicas en la gestion de datos en Onelake

* Uso de particionamientioy Z-Ordering para eficiencia.
6. Monitorizacion y seguridad en OneLake

 Implementaciin dé MCrosol Pufves Dars SObernanza
7. Ejercicio practico:

« Bubif datos a Onalake v scceder & sllos desde Power B,

B omse | Aommina | I | DGoogecon PP ©ruver | ] Powerdl

& | 6. Integracion de |A en Microsoft Fabric

I3 Objetivo: Aplicar modelos de |A en Fabric

# wosontabe | s5adl M1 ] PowerBl

1, Servicios de I1A disponibles en Fabric

* Maodelas pre-anirenados, inlegracian con Arure Opanal,
2. Uso de modelos de lenguaje y andlisis predictive

* Implemeniacian de modelos ML an Fabrie.
3, Automatizacion con Notebooks y SporkML

= Craar yentrenar modelos con Spark MLILIb.
4. Comparacién con Arure Machine Learning

» Diferancias clave y casos de usa
5. Implementacion de pipelines de datos para 1A

= EXtracCion, ranslormacidn y Canga de aalos an Fabhc,
6. Visualizacion de predicciones en Power Bl

= Conexion de resulladas ¢ondasghboards interactivos.
?- Mhm-

- ENPenar un models de oredicaiin con SparkML &n Falsiic,

o 3. Motores de procesamiento en

Microsoft Fabric

[ Objetivo: Entender codmo funciona la computacidn distribuida en Fabric.

1. Motores disponibles en Microsoft Fabric
» Apache Spark. SOL Engine, KOL Engine.
2. Configuracidn y gestidn de entamnos dé procesamisnto
- Craar un entorno Spark, configurar nodos de ejecucian,
3. Optimiracion del rendimients
« LIgD df DAMDZIONAMIGNID, CATNNE ¥ SUISRLCALA00,
4. Comparaciin con Synapse Analytics v otros serviclos previos
- Majoras &n Tampos 08 ajecucsin y 1acilidad da integracion
5. Integracidn con Notebooks y Data Pipelines
© Elecucitn de codigo en Pythen, Ry SOL.
6. Manejo de datos con Apache Spark en Fabric
- Cargar y transformar datos con Spark DataFrames.

7. Ejercicie practico:
+ Grear un Notebook en Febric y realizer ransformecion de datos con PySpark.

® | 4. Direct Lake vs Import y DirectQuery

[ Objetivo: Explorar los modos de acceso a datos en Fabric

rmm . IP-DWEI'HI

1. introduccidn a Direct Lake

* Accesg en iemporeal 8 datos sin necesdad de carga.
2. Ventajas sobre Import y DirectQuery

+ Reduccidn de latencia, meyor rendimiento.
3. Configuracidn del moada Direct Lake en Power Bi

+ Craacion de un mooelo os datns conactado a Dnelaka,
4. Limitaciones y consideraciones

+ Soports pars tipos de datos aepacificns.
5. Comparacidn con arguiteciuras anteriores

- Evolucidn dasde modalos import y DirectQuaery,
6. Uso de caché v optimizacion de consultas

- Configuracidn de almacenamiantn en mamaoria.

7. Ejercicio practice:
« Crear un informe en Poswer Bl con Direct Lake.

# 7. Novedades recientes en Microsoft

Fabric

[ Objetivo: Explorar las dltimas actualizaciones de Fabric.

& Microsoft Fabric ﬁ[;mm}_ ‘“

1. Supervisidn del espacio de trabajo {versién preliminar)
2. Uso compartido de datos exiernos en Onelake
3. implementacion de la API de Graph(L en Fabric
4, Actualizaciones en &l catslogo de Onelake
5. Dizponibilicad general del SDK de Fabrie
6. Majoras an La gestidn de dominios
7. Ejercicio practice:
- Explorer a3 nueves funcionalidades en el portal de Fabric.

@ | 8. Proyecto final de implementacion

[ Obijetivo: Explorar los modos de acceso a datos en Fabric
1. Definicidn del caso de negocio

2. Ingesta de datos en Onelake

3. Traneformacion con Spark y SQL

4, Construceién de modeles analitices

5. Creacidn de dashboards en Power Bi

6. Implementacién de seguridad y gobernanza
7. Entrega del proyecto ¥ aptimidzacidn final

.
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Curso de Data Scientist

Avanzado y practico

B Temario del primer bloque

01 |4 pandas ;..'.i.. 02 B Selenium  Beautifutjoup
- - - - L]
Introduccion a Snowflake y su Arquitectura Webscraping (BeautifulSoup, Selenium)
+ Tipos de datos « Scraping HTML con BeautifulSoup
« Lectura de ficheros tabulares « Scraping JavaScript con Selenium (Amazon)
+ Filtrado y Ordenacién » Conexitn a APIS (Twitter, Idealista, DGT, ..)
« Funciones para cadenas de texto » Lectura de ficheros XML y JSON

+ Agrupacion y funciones de agregacion
» Visualizacion de graficas

03 spaCy @
Procesamiento de Lenguaje Natural (NTLK, Spacy)

« Conceptos: Corpus, Bolsa de Palabras, Normalizacion, Tokenizacion, Eliminacién de Sufijos/Prefijos y palabras vacias y
Lematizacion

+ Etiquetado de Palabras (POS Parts-of-Speech)

« Analisis de sentimientos

« Clasificacién de textos y deteccidn de temas

» Reconocimiento de Entidades nominales

»”
»”
o
»”
F 4
»”
”
-
v
»

B Temario del segundo bloque

o1 .I,”f-_-\': 02 Keras
Machine Learning con Scikit-Learn Redes Neuronales y Deep Learning con Keras
+ Tipos de datos * Perceptrén Multicapa
* Lectura de ficheros tabulares » Entrenamiento de Redes
* Filtrado y Ordenacion = Tipos de redes
* Funciones para cadenas de texto + Deep Learning

« Agrupacioén y funciones de agregacion
» Visualizacion de graficas

03 P vtralytics & 04 A Azure
Computer vision Machine Learning en Azure
» Procesamiento de imagenes « Servicios Machine Learning en la nube

+ Deteccion de Bordes

* Realidad Aumentada

« Machine Learning y Visién por computador

» Deteccion de Caras

* Deep Learning y modelos pre-entrenados YOLO y Calfe
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Curso de |IA y ChatGPT 4

Avanzado y practico

B Temario ChatGPT

01

Introduccion a la Inteligencia Artificial y ChatGPT

« Definicibn y conceptos bésicos de la Inteligencia Artificial.

« Historia y evolucion de la |A.

» Introduccion a los sistemas de conversacion y el procesamiento del lenguaje natural
(NLP).

02

Fundamentos de la Programacion y Matematicas
paralalA

« Determinar cuéndo es necesario o recomendable Databricks
« Comparacion frente al uso de Dataflows (Data Factory o PowerBl), Azure Functions, Azure

SGL, etc.
» Presentacion y casos de uso reales

03

Machine Learning y Aprendizaje Profundo

 Introduccién al Machine Learning.
- Redes neuronales artificiales y su funcionamiento.
» Entrenamiento de modelos de aprendizaje profundo.

04
Procesamiento del Lenguaje Natural (NLP)

* Preprocesamiento de texto.
* Modelos de lenguaje y embeddings de palabras.
« Técnicas avanzadas de NLP como NamedEntityRecognition (NER) y SentimentAnalysis.

05

Modelos de Generacion de Lenguaje

« Arquitecturas de modelos generativos.
« Entrenamiento de modelos generativos de lenguaje.
» Evaluacion de modelos y métricas de calidad.

06

Desarrollo de Chatbots con ChatGPT

» |Introduccion a los chatbots y su aplicacion en la industria.
« Configuracién y puesta en marcha de un chatbot con ChatGPT.
- Mejora y personalizacion de chatbots para tareas especificas.

07

Etica y Responsabilidad en la Inteligencia
Artificial
+ Problemas éticos y sesgos en los sistemas de |A.

+ Directrices de ética en la |A y regulaciones.
+ Estrategias para abordar problemas éticos en el desarrollo de chatbots.

08

Implementacion y Despliegue de Sistemas
de Conversacion

+ Integracion de chatbots en sitics web y aplicaciones.
+ Consideraciones de seguridad en la implementacién de chatbots.
+ Monitoreo y mantenimiento de chatbots en proeduccién.

09
Casos de Uso y Aplicaciones en la Industria

« Estudios de caso de éxito en la implementacién de chatbots,
» Aplicaciones en sectores como atencion al cliente, salud, e-commerce, etc.
+ Tendencias actuales y futuras en la IA y chatbots.

10

Trabajo Practico y Proyecto Final

+ Desarrollo de un proyecto practico de chatbot.
+ Implementacion de funcionalidades avanzadas.
* Presentacion y evaluacion de proyectos por parte de expertos en |A,

__~
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/A | Curso de Azure Data Factory

Integra datos a escala empresarial

B Temario /& Azure By Azure

01

Introduccion a Azure Data Factory

02

Principales caracteristicas

» Pipelines, Datasets y Dataflows
» Resumen de conectores a fuentes y destinos de datos
* |Integration Runtime y Linked Services

03

Creacion de pipelines para el movimiento
de datos y la orquestacion de procesos
usando servicios de Azure

- Movimiento de datos con Copy Data
« Invocacion de procescs en Databricks y otros servicios de Azure

04

Monitorizacion de procesos

05

Modelar

« Overview de actividades
- Soporte para ejecuciones condicionales, uso de variables y parametros

06

Movimiento de ficheros sobre Azure Data
Lake

07

Creacion de Dataflows para la
transformacion de datos

08

Creacidon de Dataflows parala
transformacion de datos

09

Conceptos clave para la automatizacion y
desarrollo

» Creacidn de triggers
+ Integracién con repositorios GIT y procesos CI/CD entre mdltiples entornos

10

Presentacion y estudio de arquitecturas
usadas en proyectos reales utilizando Azure
Data Factory

"
Test de nivel

Final

Ejercicios y ejemplos

Azure Dala Factory

2\

Blob Storage SOL Server
- — s b —
iis g s ' :
A Copy Aty Lafie [latase i
L5V Fiia — e D [
:L // * g copr e » Linked Service
m Linked Service CSEV Dataset Copy Actrety Tatier Crtinseest Tk
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B Temario ‘@ pentaho

Curso de Pentaho Open BI

Domina la integracion, modelado y analisis de datos con herramientas lideres en Business Intelligence.

Méodulo 01

Fundamentos de Business Intelligence y
Data Warehousing

1. Introduccién a Bl: importancia y beneficios en la toma de decisiones.

2. Evolucion del Bl: de los sistemas DSS vy EIS a las soluciones modernas.

3. Procesos clave en Bl: analisis, integracion, transformacion y visualizacian.

4. Conceptos fundamentales de Data Warehousing (DWH) y su aplicacion.

5. Diferencias entre Data Warehouse (DW) y Data Marts.

6. Modelos de datos en Bl: Star Schema, Snowflake y Starflake.

/. Estrategias de implementacion de DW: enfoque Top-Down vs. Bottom-Up.

8. Herramientas Open Source en Bl: ventajas del software libre en anélisis de datos.

Médulo 02

Integracion y Transformacion de Datos con

Pentaho PDI

1. Introduccién a Pentaho Data Integration (PDI): funciones y caracteristicas.

2. Instalacién y configuracién de PDI: herramientas clave (Spoon, Kitchen, Pan, Carte).
3. Creacidn de procesos ETL: extraccion, transformacion y carga de datos.

4. Conexién y manejo de bases de datos con JOEC en Pentaho.

9. Modelado vy transformacion de datos: uso de repositorios y metadatos.

6. Ejercicios practicos: carga de un Data Warehouse con dimensiones y hechos

1. Configuracion de variables en Spoon para entornos dinamicos.

8. Estrategias de depuracion y optimizacion de flujos ETL en PDI.

Médulo 03

Modelado y Analisis de Datos con Pentaho
Schema Workbench (PSW)

1. Introduccién a Mondrian y modelado OLAP en Pentaho.

2. Capas de Mondrian: presentacion, dimensional, estrella y almacenamiento.

3. Disefo y creacién de cubos OLAP en Pentaho Schema Workbench (PSW).

4. Definicién de dimensiones, jerarquias y niveles para analisis de datos.

5. Creacidn y optimizacién de medidas y métricas de negocio.

6. Consultas avanzadas con MDX (Multidimensional Expressions). Uso de STPivot
1. Ejercicios practicos de modelado de cubos y consultas multidimensionales.
8. Integracion de modelos OLAP con herramientas de reporting y dashboards.

Médulo 04

Administracion y Gestion de Bases de
Datos para Bl

Introduccion a MySQL como base de datos para Business Intelligence.
Instalacién y configuracion de MySQL Workbench.

Gestion y optimizacion de bases de datos relacionales en Bl.

Uso de JDBC para la conexién entre Pentaho y MySQL.
Administracion de consultas SQL en entornos analiticos.

Seguridad y buenas practicas en la gestion de bases de datos.
Integracién de MySQL con herramientas de procesamiento de datos.
Ejercicios practicos sobre modelado y consulta de datos en MySQL.

DO PN -

Modulo 05

Creacion de Dashboards y Reportes con
Pentaho

l. Instalacién y configuracion de Pentaho Business Analytics.

2. Uso de Pentaho User Console (PUC) para gestion de reportes.

3. Creacitn de informes dinamicos y analisis en tiempo real.

4. Uso de herramientas avanzadas como STReport v STDashboard.

5. Personalizacion de dashboards con graficos y visualizaciones interactivas,
6. Disefio de reportes OLAP con analisis Drill-down y Pivot,

7. Publicacion de informes y distribucion en entornos empresariales.

8. Optimizacitn del rendimiento y estrategias de visualizaci6én de datos.

Médulo 06
Optimizacion y Pre-Agrupacion de Datos
en Bl

1. Introduccién a Pentaho Aggregation Designer

2. Creacién y gestibn de agregaciones de datos para mejorar el rendimiento.
3. Modelado de bases de datos multidimensionales optimizadas.

4, Generacion de estructuras preagregadas para consultas rapidas.

9. Publicacion y actualizacién de esquemas optimizados.

6. Configuracion avanzada de fuentes de datos en Pentaho Bl Server.

7. Técnicas de mejora en tiempos de respuesta de reportes OLAF.

8. Casos practicos de optimizacion en entornos empresariales.

Méodulo 07
Proyecto Final y Aplicaciones Practicas en Bl

1. Definicion del caso de estudio: aplicacion real en BI.

2. Disefio de la arquitectura del proyecto: integracion de herramientas y datos.
J. Implementacién del proceso ETL con Pentaho PDI.

4. Modelado y analisis de datos con Pentaho Schema Workbench.

5. Creacidn de dashboards y reportes con Pentaho y LinceBl.

6. Optimizacién y escalabilidad del sistema BL.

7. Presentacion del proyecto final con validacién de resultados.

8. Conclusiones, mejores practicas y certificacion.

Incluye

Material de estudio, ejercicios practicos,
acceso a herramientas y certificacion.
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Curso de Azure Devops

Conjunto de servicios de desarrollo

B Temario Q) hzure

01

Introduccion a Devops

02

Creacion de Pipelines de Release para despliegue de infraestructura

« Pasos o plantillas disponibles en Devops

» Plantillas ARM

+ Pasos con Azure CLI/ Power Shell e introduccién a la sintaxis
» Parametrizacion y creacion de etapas por entorno

+ Demos de despliegue de infraestructuraenly 2 entornos

« Data Factory + Data Bricks + Blob Storage

03

Repositorios

« Creacion de repositorios GIT en Azure Devops

« Asociacion de repositorios a compenentes de infraestructura

» Demostracion con Data Factory

* Introduccién al uso de GIT en Azure Devops para el desarrollo colaborativo
» Ejercicio con Data Factory

» Demo con Databricks

04

Integracion y despliegue continuo

 Creacion de pipelines de compilacion (Build)
» Creacion de pipelines de despliegue
« Demo de compilacién y despliegue de cédigo Data Factory / Databricks
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Curso de Microsoft Synapse

Data integration, enterprise data warehousing y big data analytics

rf:J Azure Synapse

B Temario

01

Introduccién a Business Intelligence y Data
Warehouse

02

Introduccioén a procesos de Ingesta de
datos, ETLs...

03
Modelado de Datos

04
Introduccién a Azure Synapse

« Principales Caracteristicas

« ETL

» Notebooks

* Integracion con ADLS Gen 2

= SQL pools

- Casos de uso

* Principales Caracteristicas ETL con Synapse

- Pipelines, Datasets y Dataflows

- Resumen de conectores a fuentes y destinos de datos

« |Integration Runtime y Linked Services

- Ejercicio toma de contacto con Synapse y primer pipeline
« Descripcitn de las principales Activities

« Creacion de Dataflows para la transformacion de datos

- Conceptos clave para la automatizacion y desarrollo

- Creacion de triggers

« Integracién con repositarios GIT y procesos CICD entre mdltiples entonos (DEV/PRE/PRQ)
« |Integration Runtime y Linked Services

« Monitorizacion de pipelines

« Ejercicio end to end ETL con Synapse

« Diferencias con Azure Data Factory

05

Apache Spark en Synapse (Introduccién)

« Spark peols

« Notebooks en Spark
+ ;Qué es un notebook?
+ Lenguajes soportados y tipos de celdas
- Ejercicio introductorio: "Hola notebooks!”

SHEK. (30 s e

06
Introduccion a Synapse SQL

07
Integracion con Power Bl

» Problemas éticos y sesgos en los sistemas de |A.
» Directrices de ética en la |A y regulaciones,
« Estrategias para abordar problemas éticos en el desarrollo de chatbots.

08
Integracion con otros servicios de Azure

« Azure Machine Learning
« Azure Purview

fj,, Azure Jj PowerBI

-

y
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Tecnologias de analisis en la nube

B Temario (Parte 1) * databricks Analytics *;?,.,

01

Introduccioén

Explorar las opciones de computacion y almacenamiento para cargas de trabajo de ingenieria de datos
* Introduccion a Azure Synapse Analytics
« Describir Azure Databricks
= Introduccién al aimacenamiento de Azure Data Lake = Describir le arquitecture de Delta Lake
= Trabajar con flujos de datos mediante Azure Stream Analytics
Combiner la transmisidn y el procesamiento por lotes con una dnica pipeline
= Organizer el date lake en niveles de transformacion de archivos
= Indexacidn de almacenamiento de data lake para la aceleracidon de consultas y cargas de trabajo

Disefio e implementaciéon de la capa de servicio
« Disefiar un esguema multidimensional para optimizar las cargas de trabajo analiticas
= Transformacion sin codigo e escala con Azure Data Factory
» Rellenar dimensiones que cambian lentamente en las pipelines de Azure Synapse Analytics
« Disefiar un esquema en estrella para cargas de trabajo analiticas
- Rellenar dimensiones que cembian lentamente con Azure Data Factory y mapeo de flujos de datos

Consideraciones de ingenieria de datos para archivos fuente
= Disefar un alimacén de datos moderno con Azure Synapse Analytics
» Proteger un almacén de datos en Azure Synapse Analytics
= Administrar archivos en un deta lake de Azure
= Proteccion de archivos almacenados en un data lake de Azure

02

Data Engineering

Ejecutar consultas interactivas con grupos de SQL sin servidor de Azure Synapse Analytics
- Explorar las capacidedes de los grupos SQL sin servidor de Azure Synapse
» Consultar datos en el lake mediante grupos de SGL sin servidor de Azure Synapse
« Crear objetos de metadatos en grupos SQL sin servidor de Azure Synapse
» Proteger los datos y administrar a los usuarios en los grupos SQL sin servidor de Azure Synapse
« Consultar datos de Parquet con grupos SQL sin servidor
« Crear tablas externas para archivos Parquet y CSV + Crear vistas con grupos de SQL sin servidor
- Acceso seguro a los datos en un data lake cuando se utilizan grupos de SQL sin servidor
» Configurar la seguridad del data lake mediante el control de acceso basado en roles (RBAC) v la lista de control de
acceso

Explorar, transformar y cargar datos en el almacén de datos usando Apache Spark
- Comprender la ingenieria de big data con Apache Spark en Azure Synapse Analytics
« Ingestar datos con los cuadernos de Apache Spark en Azure Synapse Analytics
« Transformar datos con DataFrames an Apache Spark Pools en Azure Synapse Analytics
» Integrar grupos de SQL y Apache Spark en Azure Synapse Analytics
- Realizar exploracién de datos en Synapse Studio Ingestar datos con cuadernos Spark en Azure Synapse Analytics
« Transformar datos con DataFrames en grupos de Spark en Azure Synapse Analytics
= Intagrar grupos da SQL y Spark en Azure Synapse Analytics

Exploracion y transformacion de datos en Azure Databricks
« Describir Azure Databricks
« Leery escribir datos en Azure Databricks
« Trabajar con DataFrames en Azure Databricks
» Trabajar con métodos avanzedos de DatalFrames en Azure Databricks ¢
= Usar DataFrames en Azure Databricks para explorar vy filtrar datos
= Almacenar en caché un DataFrame para consultas posteriores mas rapidas
« Eliminar datos duplicados
« Manipular valores de fecha / hora
= Eliminar y cambiar el nombre de las columnas DataFrame
- Agregar datos almacenados en un DatafFrame

Ingesta y carga datos en &l almacén de datos
« Utilizar las mejores practicas de carga de datos en Azure Synapse Analytics
- Ingestibn a escala de petabytes con Azure Data Factory
« Realizar la ingestion a escala de petabytes con Azure Synapse Pipelines
- Importar datos con PolyBase y COPY usando T-5QL
« Utilizar las mejores practicas de carga de datos en Azure Synapse Analytics

Transformar datos con Azure Data Factory o Azure Synapse Pipelines
= Integracidn de datos con Azure Data Factory o Azure Synapse Pipelines
« Transformacion sin cédigoe a escala con Azure Data Factory o Azure Synapse Pipelines
* Ejecuter transformaciones sin codigo a escala con Azure Synapse Pipelines
= Crear un pipeline de datos para importar archivos CSV con formato deficiente
= Crear flujos de datos de mapeo

& | Curso de Cloud Analytics

Azure [:] Azure Synapse = amazon dWS Sex snowflake

Jata Factory EMR ] 1p

03
Como compilar un Almacén de Datos

Soporte del procesamiento analitico transaccional hibrido (HTAP) con Azure Synapse Link
+ Disefar procesamiente transaccional y analitico hibride con Azure Synapse Analytics

Configurar Azure Synapse Link con Azure Cosmos DB « Consultar Azure Cosmos DB con

grupos de Apache Spark

Consultar Azure Cosmos DB con grupos de SQL sin servidor

Configurar Azure Synapse Link con Azure Cosmos DB

Consultar Azure Cosmos DB con Apache Spark para Synapse Analytics

Consultar Azure Cosmos DB con un grupo de SQL sin servidor para Azure Synapse Analytics

Seguridad de un extremo a otro con Azure Synapse Analytics

+ Proteger un almacén de datos en Azure Synapse Analytics

« Configurar y administrar secretos en Azure Key Vault Implementar controles de cumplimiento
para datos confidenciales
Asegurar la infraestructura de soporte de Azure Synapse Analytics
Asegurar el area de trabajo de Azure Synapse Analytics y los servicios administrados
Proteger los datos del area de trabajo de Azure Synapse Analytics

Analizar y optimizar el almacenamiento del data wharehouse
» Analizar y optimizar el almacenamiento del data wharehouse de datos en Azure Synapse
Analytics
Comprobar si hay datos sesgados y uso de espacio
Comprender los detalles de almacenamiento de la tienda de columnas
Estudiar el impacto de las vistas materializadas
Explorar las reglas para operaciones minimamente registradas

Procesamiento de transmision en tiempo real con Stream Analytics

« Habilitar la mensajeria confiable para aplicaciones de Big Data con Azure Event Hubs

» Trabajar con flujos de datos mediante Azure Stream Analytics

+ Ingesta flujos de datos con Azure Stream Analytics

« Utilizar Stream Analytics para procesar datos en tiempo real de Event Hubs

« Utilizar las funciones de ventana de Stream Analytics para crear agregados y resultados en
Synapse Analytics

» Escalar el trabajo de Azure Stream Analytics para aumentar el rendimiento mediante la
particién

* Repartir la entrada de flujo para optimizar la paralelizacion

Crear una solucidén de procesamiento de transmisidon con Event Hubs y Azure Databricks
* Procesar datos de streaming con transmision estructurada de Azure Databricks

Explorar las caracteristicas y usos clave de la transmision estructurada

Transmitir datos desde un archivo y escribirlos en un sistema de archivos distribuido

Utilizar ventanas deslizantes para agregar fragmentos de datos en lugar de todos los datos

Aplicar marcas de agua para eliminar datos obsocletos

Conectarse a transmisiones de lectura y escritura de Event Hubs

Transformar datos con Azure Data Factory o Azure Synapse Pipelines

+ Integracion de datos con Azure Data Factory o Azure Synapse Pipelines
Transformacién sin codigo a escala con Azure Data Factory o Azure Synapse Pipelines
Ejecutar transformaciones sin codigo a escala con Azure Synapse Pipelines
Crear un pipeline de datos para importar archivos CSV con formato deficiente
Crear flujos de datos de mapeo

Generar informes mediante la integracion de Power Bl con Azure Synpase Analytics

Crear informes con Power Bl utilizando su integracion con Azure Synapse Analytics

Integrar un area de trabajo de Azure Synapse y Power Bl

Optimizar la integracién con Power Bl

Mejorar el rendimiento de las consultas con vistas materializadas y almacenamiento en caché
de conjuntos de resultados

Visualizar datos con SQL sin servidor y crear un informe de Power Bl

Realizar procesos integrados de aprendizaje automatico en Azure Synapse Analytics
« Utilizar el proceso de aprendizaje automatico integrado en Azure Synapse Analytics
* Crear un servicio vinculado de Azure Machine Learning
« Activar un experimento de Auto ML con datos de una tabla Spark
« Enriguecer los datos utilizando modelos entrenados
+ Ofrecer resultados de prediccién con Power Bl

strate(s
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m | Curso de Dashboards & Scorecards”

Integra datos a escala empresarial

B Temario ‘@ pentaho

Primer Bloque

Introduccion y arquitectura

El cuadro de mando en Business Analytics
CDE en la Arquitectura Pentaho

Disefio de Cuadros de mando con Ctools
Arquitectura Ctools

Arquitectura CDF, CDE, CDA

+ Instalacion y configuracién

* Ejercicios

L] L] - L] L]

Segundo Bloque
Datasources - Origenes de datos

Fuentes de Datos

* Introduccién a CDA

* Introduccién a KTR

» Introduccién a WAGR

* |Introduccién a OLAP Mondrian
CDA with SQL
CDA with MDX
CDA with MGL
CDA with Xaction Result Set
Ejercicios

-

Tercer Bloque
Look & Feel |

« Estructura general de Layout en Pentaho CDE
* Frameworks: Introduccidn
* Framework Blueprint
+ Framework Bootstrap
Layout Mobile
Conceptos basicos: HTML
Conceptos bésicos: Javascript
Conceptos basicos: jQuery Conceptos basicos: Css
Ejercicios

-

Cuarto Bloque

Visualizacion |

» Graficos CCC
» Selectores
» Parametrizacion y Dependencias

strate(sy
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B Temario (Parte 2)

Tecnologias de analisis en la nube

04

¢ databricks el g

e

Bgure e
A ey

& | Curso de Cloud Analytics

b, Az o < 4% <owflake
Rt o, () Amwe Symapee upp or aws Sk snowflake

-

Cloud Computing

Fundamentos

Qué es cloud computing.

Diferentes tipos de cloud computing.
Modelos basicos en la nube.
Componentes de la nube.

Hardware Cloud.

Virtualizacion.

Cloud storage.

Grid Computing.

Computing transaccional.

Software Cloud.

Saas.

Disponibilidad On-Demand,

Pago por uso.

S0A vy la nube.

Modelos de nubes.

Seguridad, Auditoria y Cumplimiento en la Nube.
Plataformas varias.

Amazon Elastic MapReduce - EMR

05

Informacidn general acerca de los grandes datos y Apache Hadoop.
Soluciones AWS en un ecosistema Bigdata.

Beneficios de Amazon EMR.

Arguitectura de Amazon EMR, Utilizacién de Amazon EMR.

Inicio y utilizaciéon y configuracion de un cluster de Amazon EMR.
Marcos de programacion de alto nivel de Apache Hadoop.
Marcos de Programacion para Amazon EMR: Hive.

Pig Streaming.

Utilizacién de Hive para anélisis promocionales.

Hue para Anazon EMR.

Analisis integrados en memoria con SPARK en Amazon EMR.

Amazon Warehouse - Amazon RedShift

-

-

Opciones de almacenamiento de datos de AWS.

Utilizacién de DynamoDB con Amazon EMR.

Informacion general acerca de Amazon Redshift y los grandes datos.

Utilizacidén de Amazon Redshift para grandes datos Visualizacion y orquestacion de grandes
datos.

Utilizacion de Tableau Desktop o de la inteligencia empresarial de Jaspersoft para visualizar
grandes datos.

Recursos y componentes de Amazon Redshift.

Lanzamiento de un clister de Amazon Redshift,

Revision de las estrategias de alimacenamiento de datos.

Identificacidn de requisitos y origenes de datos.

Diseno de almacén de datos.

Carga de datos en el almacén de datos.

Escritura de consultas y ajuste de rendimiento.

Mantenimiento del almacén de datos.

Analisis y visualizacién de datos.

Real time streaming data - Amazon Kinesis

Snowflake

SnowPro™ Core Certification Qverview
Snowflake Overview and Architecture
Snowflake Virtual Warehouses

snowflake Storage and Protection

Data Movement (Loading and Unloading)
Snowflake Account and Security
Snowflake Performance and Tuning

Transmision Datos en tiempo real.

Kinesis Data Analytics.

Amazon Kinesis Data Firehos; registrar, transformar y cargar transmisiones de datos en
almacenes de datos de AWS para realizar analisis en tiempo real con herramientas de
inteligencia empresarial existentes.

Amazon Kinesis Data Streams: Crear aplicaciones personalizadas en tiempo real que
procesen transmisiones de datos con marcos de procesamiento de transmisiones
conocidos.

Amazon Kinesis Video Streams: Transmisién segura de videos desde dispositivos
conectados a AWS para analisis, aprendizaje automatico y otros procesos.

Amazon DynamoDB, Amazon Quicksight, Amazon Athena.

[
.-
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r#ﬁ Curso de Web Scraping

Curso: Integracion de fuentes externas y web scraping - Extraccion de datos desde la web

Temario  ¥scrapins  Beautifulfoup

01 05

Introduccion al Web Scraping Manejo y lectura de JSON y XML

« ;Queé es el web scraping? « JSON
« Datos de un sitio web » Serializar JSON
« Estructura = Deserializar JSON
» Selectores HTML/XPath = Deserializacion de estructuras complejas
« Selectores XML * Introduccidn a librerias jsonpickle y json
« Conversién entre objetos Python y JSON (diccionarios, listas, tuplas,)
« XML

* Introducciotn a XML etree
« Parseo de ficheros XML
02 « Funciones de lectura ( find, findall, findtext,iter)

Scraping HTML

« BeautifulSoup

* Introduccidén y manejo de excepciones 06
« Tipos de objetos en BeautifulSoup i 2 & .
+ Funciones find y find_al Creacion de caso de uso practico accediendo
» Recorrido de Arboles a fUEl’ItES externas
« Expresiones Regulares
« Expresiones Lambda
07
03
* : SCRAPIAS
Scraping JavaScript o
« Selenium » Salesforce

- Instalar y configurar Chromedriver * Other ERPs. CRMs

- Selectores + 3rd apps
« Espera de elementos HTML * APls _
+ Ejecucién de JavaScript *+ Web Scraping

« Funciones del WebDriver « Google Analytics
+ Navegacion « Open Data

« Acciones « loT Data
» Ejercicios (DGT, Portales pablicos de Ayuda e incentivos) » Conectores

04

Consumo de APIs

L

APls con Requests

Peticiones GET, POST, PUT, DELETE
Autorizacion y cabecera

Parseo de JSON

APl de Twitter y consumo servicios Open Data

L
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talend | Curso de Introduccion a Talend.~

Curso: Integracion de fuentes externas y web scraping - Extraccion de datos desde |la web

B Temario talend

O1

Introduccion a Talend Open Studio

L

L

02
Trabajando con Talend Open Studio

#

Sistemas Transaccional vs DW
Estructura de una solucién Bl
cQué es una ETL?

Flujo de un proyecto ETL
Talend Open Studio

Secciones TOS

» Instalacidn del Entorno

03
Componentes Entrada/Salida

Gestion de Proyectos

Creacidon de Metadatos
Creacion de Trabajos

» Transformacién entre ficheros

*

04
Trabajo con bases de datos relacionales

L

05

Conversidon de modelos de datos
Enriquecer los datos con busquedas
Validacién de datos

Metadatos de base de datos
Lectura de base de datos
Escribiendo en base de datos
Sincronizar Bases de datos
Modificacion de datos
Blsquedas Dindmicas
Visualizar Queries

Gestion de ficheros

L]

L

L

L

Manipulacién de ficheros

Operaciones con ficheros

Uso de ficheros temporales

Almacenamiento de datos intermedios en memoria
Operaciones FTP

06
Contextos y variables globales

» Contextos y variables globales
» Tipos de Variables
« Tipos de Contextos

07

Transformaciones de datos

« Filtrado de datos Ordenaciones

- Sumas y agregaciones

« Normalizacion

« Extracciones en ficheros delimitados
« Basquedas y reemplazos

» Muestreo de filas

08

Orquestacion de trabajos

» Subjobs

» Definicion de flujos légicos

« Divisidn de trabajos en Subjobs
» lteraciones y bucles

» Separar y fusionar flujos

* Flujos entre Jobs

09
Funcionalidades de desarrollo

» Manejo basico de errores
« Estadisticas v logs
» Versionado de trabajos

strate(sy
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Y | Curso de Microsoft Power Automate

Descubre la manera mas sencilla de automatizar tus procesos digitales

B Temario p fover e [EIvcrosotFow

01
Introduccion a Power Automate

» Conceptos basicos (Microsoft Flow)
» |dioma, interfaz
- Propiedades del flujo v lanzadores de Triggers

02
Conceptos de Power Automate

« Introduccion al Médulo

- Credenciales en cajas de acciones

* Renombrar flujo, caja de accién y comentarios
» Flow checker y test

« Expresiones y variables

» Definicion de caso practico

03
Trabajando con Power Automate

TLAY ANV
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Curso de Microsoft Power Apps

Construye aplicaciones profesionales de forma sencilla

E Te m a r i 0 € Power Apps ] pnwerBI * Microsoft Teams

01
Empezando con Power Apps

» Entorno en Microsoft 365
« sQué son las Power Apps?
- Elementos que incluyen

« Compilandoe aplicaciones
« Buscando y creando Apps
» Ejemplos de Apps

02
Trabajando con Power Apps

- La plataforma de desarrollo
« Automatizar Procesos
« Conectar con datos
- Integracidn con sistemas
- Creacion de App en base a plantillas de Power App
* Personalizaciones de Apps
» Elementos
« Elementos insertables
« Botones
Formas
Controles
Graficos
Embeber en PowerBl
« Control con camara
» Licencias
« Ejemplo y Casos de uso

03
Ejecucion de Power Apps

« Tipos de Apps:
« Canvas Apps
+ Model Driven Apps
+ Template Apps
- Ejecucion de una aplicacion en explorador web
« Ejecucién de una aplicacion en dispasitive movil
« Ejecucion de una aplicacidn controlada por modelos en dispositivo movil
» Incorporacion y ejecucion de una aplicacion en Microsoft Teams
« Buscar y ejecutar una aplicaciéon en AppSource
« Buenas practicas con Power Apps
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"odoo | Curso de Odoo CRM/EW

Extraer, manipular y visualizar informacién comercial

B Temario OJOO

01

Introduccién al concepto CRM/ERP

02

Odoo Community Edition

-
Instalacion

» Preparacion del sistema
« BBDD PostgreSQL

» Proxy inverso nginx

» Seguridad

04
Administracion

» Usuarios y grupos
« Aplicaciones

« Reglas y dominios
* Interfaz

05 |

CRM/VENTAS

* Produccién y servicios

« Presupuestos y pedidos, firma online
- Iniciativas y oportunidades

» Tableros

06

Facturacion/contabilidad

» Localizacion

« Facturacion

- Pagos manuales y pagos online
« Diarios

* Apuntes contables

07
Compras

+ Solicitudes de presupuestos, pedidos de compra
+ Compras automaticas

+ Pagos

» Workflows de validacion de compras

08

Web y eCommerce

+ Disefiador web

+ Catalogo online

» Formas de pago

+ Seguimiento de pedidos y formas de envio

09

Inventario

+ Almacenes
* Ubicaciones y Rutas
+ Inventario, lotes y nimeros de serie

+ Operaciones

10

Odoo Analytics

+ Modelos de datos OLAP de Qdoo Analytics
Modelos de Reporting de Odoo Analytics
Indicadores por médulos y cubos virtuales
Permisos de acceso a elementos

Grupos de seguridad y compatibilidad con mondrian Sttools:
STPivot

Vistas OLAP por defecto

Nuevas vistas OLAP a medida

STReport

Reports por defecto

Nuevos Reports a medida

Exportacion y programacion de envio por email
STDashboard

Dashboards por defecto

Nuevos Dashboards a medida

L] L L L] * L - L] " - - L - L ]




Curso de Python

Visualiza tus decisiones

B Temario o > Visual Studio
python
Bloque 1 Bloque 3
Temario Ejercicios
« ;Qué es Python? Conceptos basicos. » Ejercicio 4: Gestion de archivos por lotes
* Formas de ejecutar un programa en Python » Ejercicio 5: Funciones Map v Filter

- Variables, tipos de datos y conversiones.
« Operadores: Aritmeticos, asignacion, logicos y otros,
« Cadenas de texto (funciones de cadenas y formatos de impresién)
» Entornos de desarrollo: Visual Studio
» Creacion de entornos virtuales.

+ Instalar médulos usando el comando "pip" Tem ario
- Colecciones de datos (listas, tuplas, conjuntos y diccionarios)

Bloque 4

+ Request (peticiones a API Rest)
- Lectura/Escritura de datos desde base de datos (PostgreSQL)
» Introduccién al tratamiento y analisis de datos con Pandas

Blnque 1 « Otras librerias: Numpy
Ejercicios W

- Configuracion de entornos de desarrollo
« Ejercicio 1. Ejercicios sobre conceptos basicos: variables, operadores, cadenas,

colecciones..
Bloque 4
Ejercicios
Bloque 2
- » Ejercicio 6: Integracién via API.
Temarlo » Ejercicio 7. Tratamiento de logs con Pandas Hacer en proyecto de codigo

» Estructuras de control: If/Else, For, While, Range, Break and Continue..
Funciones

Funciones Lambda

Clases, Objetos y herencia de clases,...

Invocacion de programas (argumentos, configuracion,...)

Tratamiento de Errnresfexcep:innes

*

Bloque 2
Ejercicios

« Ejercicio 2: Creacidon de un programa completo con Python.
« Ejercicio 3. Generador de contrasefas

Bloque 3
Temario

Funcién Map

Uso de Math

Funciones de fecha y hora, expresiones regulares
Entrada/Salida: Manejo de ficheros: Texto, Binarios, XML y JSON

L]

L
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®

Informes y dashboards complejos

B Temario Qlik@®

Curso de Qlik Sense

01
Introduccion a Qlik Sense

« Contexto actual de las plataformas de Business Intelligence
» Plataformas dentro del ecosistemas Qlik
- Fases de un proyecto de Implantacion en Qlik Sense

02
Tipos de licencias de acceso

» Qlik Sense Business
« Qlik Sense Enterprise

03

Acceso a la plataforma Qlik Sense SAAS

* Qlik Sense SAAS
« Qlik Sense Windows

04

Navegacion por la interfaz del modelo de
igualdad en Qlik Sense

Centro de control
» Vista general
- Opciones de navegacitn desde una hoja de anélisis
» Sheet view
+ Area de seleccion de variables para el anélisis de datos
» Menu contextual de los graficos interactivos
« Descripciones de la hoja de analisis

05

Principales tipos de graficos

« KPls

« Gréficos de tarta

« Graficos de barras

« Gréafico combinado

» Diagrama de dispersion

« Tabla dinamica

» Gréfico de lineas

« Diagrama de distribucion
« Diagrama de dispersion geografica
» Diagrama Mekko

« Otros tipos de gréaficos

06

Storytelling: gestion de presentaciones

« Generacion de presentaciones
« Repositorio de screenshots
- Acceso a presentaciones live

07
Elementos Maestros y eventos

+« Master items
+ Sheet actions

08
Arquitectura Qlik Sense

* Data Manager
» Sheet View

09
Gestion de la carga de informacién

+ Carga por fichero

+ Carga de datos

+ Seccién Insights

+ Generacidon de conexiones con Base de Datos

08
Secciones principales de las hojas de analisis

+ Botones de navegacion
* Logos

+ Area de filtros

+ KPls

+ Dashboards de analisis

09
Tips and tricks

+ Test data generation
+ Scripting
* Dual navigation

10 1
Casos de uso Caso practico
Prm':i Pa'es « Definicidn estructural de las hojas de

analisis
+ Casos de uso Ventas + Dashboard principal
+ Casos de uso RRHH » Dashboards secundarios
+ Casos de uso Finanzas » Capacidades de navegacion
+ Introduccién de eventos

» Generacion de gréaficos de
seguimiento y control



ETL: Extrae, transforma y carga tus datos

Curso de Pentaho Data Integration

B Temario ‘@ pentcho

Médulo 1

Aprende a extraer, transformar y cargar datos con una de las herramientas ETL més

potentes del mercado, optimizando flujos de datos y automatizando procesos empresariales

Fundamentos de Pentaho Data Integration (PDI)

1. Introduccidn a los procesos ETL y su importancia en Business Intelligence.
2. :Qué es Pentaho Data Integration (PDI) y como se usa?

3. Instalacidn y configuracion de PDI en distintos entornos.

4. Herramientas clave de PDI: Spoon, Pan, Kitchen y Carte.

5. Diferencias entre Transformations y Jobs y cuando usarlas.

6. Configuracién de variables de entorno y gestiéon de parametros.

7. Uso de repositorios en PDI: archivos locales vs. bases de datos.

8. Conexion con bases de datos mediante JDBC y JNDI.

9. Ejercicio practico: creacidon de una transformacidn basica en Spoon.

Méodulo 2
Extraccion de Datos desde Diferentes Fuentes

l. Tipos de fuentes de datos en procesos ETL: estructurados y no estructurados.
2. Importacidon de datos desde archivos CSV, Excel, JSON y XML.
3. Conexidn con bases de datos relacionales {MySQL, PostgreSQL, SQL Server).
4. Integracion con APls REST y servicios web para la extraccion de datos.
5. Uso de Pentaho Data Services para consultas dindmicas.
6. Extraccion de datos en tiempo real desde Kafka y sistemas en streaming.
7. Conexién con sistemas NoSQL (MongoDB, Cassandra, Hadoop, Spark).
8. Estrategias de optimizacion en la extraccién de datos.
9. Ejercicio practico: integracion de maltiples fuentes de datos en un solo flujo.

Médulo 3

Transformacion y Limpieza de Datos

1. Normalizacion y estandarizacion de datos en PDI.

2. Aplicacién de reglas de negocio en transformaciones de datos.

J. Manejo de datos faltantes, duplicados y valores nulos.

4. Uso de los pasos de transformacién en Spoon: Filter, Join, Split, Replace.
5. Validacién de datos mediante Expresiones Regulares (RegEx).

6. Transformaciones avanzadas con JavaScript y formulas.

7. Implementacién de célculos y agregaciones en PDI.

8. Auditoria de datos y estrategias de control de calidad.

9. Ejercicio practico: impieza vy transformacién de un dataset con errores.

Médulo 4
Carga y Almacenamiento de Datos

l. Tipos de almacenamiento de datos: relacional, NoSQL y Data Warehousing.
2. Insercidn, actualizacién y eliminacién de datos en bases de datos SQL.

3. Uso de Bulk Loading para optirmizar cargas masivas de datos.

4. Estrategias de particionamiento y almacenamiento eficiente.

5. Implementacidn de Slowly Changing Dimensions (SCD) en PDI.

6. Exportacion de datos a diferentes formatos: CSV, JSON, XML, Parquet.

7. Integracion con Data Lakes y arquitecturas modernas.

8. Optimizacién del rendimiento en cargas ETL a gran escala.

9. Ejercicio practico: carga de datos optimizada en una base de datos.

Incluye: Material de estudio, ejercicios practicos, acceso a
infraestructura cloud y certificacion oficial,

Médulo 5
Automatizacion y Orquestacion de Procesos ETL

1. Uso de Jobs en PDI para la ejecucién de flujos de datos.

2. Planificacion y calendarizacion de procesos con Pentaho Scheduler.

3. Integracion con herramientas de automatizacion: Airflow, Jenkins, Crontab.
4. Configuracién de alertas y monitoreo de errores en ETL.

5. Control de flujo con condiciones, loops y variables dinamicas.

6. Procesamiento en paralelo para mejorar el rendimiento de ETL.

7. Integracién de Pentaho con Apache Kafka y procesamiento en streaming.
8. Orquestacion de flujos en entornos cloud y distribuidos,

9. Ejercicio practico: creacion de un flujo ETL automatizado con Jobs.

Méodulo 6
Seguridad, Administracion y Buenas Practicas

1. Administracion de usuarios y permisos en Pentaho Bl Server.

2. Configuracién de entornos de desarrollo, prueba y produccion.

3. Implementacién de logs y auditoria en procesos ETL.

4, Control de versiones en Git para flujos ETL.

5. Estrategias de recuperacién ante errores vy fallos en ETL.

6. Mantenimiento y optimizacion de procesos ETL en produccion.

7. Integracién de PDI con entornos Cloud (AWS, Azure, GCP).

8. Mejores practicas en el desarrollo de procesos ETL escalables.

9. Ejercicio practico: implementacion de seguridad vy logs en un flujo ETL.

Modulo 7
Proyecto Final y Aplicaciones Reales

1. Definicién del caso de estudio: aplicacion real en ETL.

2. Diseno de la arquitectura del proyecto: herramientas y modelos.

3. Implementacién de procesos de extraccion con Pentaho PDI.

4. Transformacién y limpieza de datos segin requerimientos de negocio.
5. Carga de datos optimizada en bases de datos SQL y Data Warehouses.
6. Automatizacidn y monitoreo del flujo ETL.

7. Optimizacion y escalabilidad del sistema ETL.

8. Presentacion del proyecto final y validacion de resultados.

9. Conclusiones, mejores practicas y certificacion del curso.

o
o
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talend | Curso de Talend avanzado

Suite para data integration, data management y data governance =

B Temario talend

01 07
- - - @
Monitorizacion Avanzada Talend MDM
» Creacidn de estructuras « Qué es Master Data Management (MDM)
« Monitorizacion de inserciones, actualizaciones, borrados, rechazo del flujo » Governance (Gestién)
« Obtencidn mensajes generados « Subject Area (Area de Negocio)
« Seguimientos de updates frente a un benchmark - Master Data (Datos Maestros)
 Assertive Condition para la ejecucion de un Job » Arquitectura de MDM
« Medicién tiempo de ejecucidon de un subjob » MDM Governance (Gestion)

» Data Quality (Calidad de Datos) y MDM
» Roles y Responsabilidades de MDM
» Tecnologia MDM

02 « Acciones de MDM

Usandﬂ Java en Talend + MDM Open Studio

+ Inclusidn de cédigo Java en Jobs
« Creacidn de rutinas de codigo

08

Talend ESB

* Introduccion
03 + Instalacién del entorno Componentes ESB

Data Integration & Data Quality * Xpath

» Tratamiento de XML

» Introduccién a Data Quality + SOAP WEF‘I Service
- Data Quality & B « Rest EEWIE?
» Open Source & Data Quality + Apache Active MQ

« Importacion librerias Java

04
Talend Data Preparation

« |Instalacion del entormo @

Conceptos principales

Operaciones sobre datos

Definicion de datasets y preparaciones
Exportacion de resultados

- \\\\\

\

05
Talend Data Quality

« Data Quality & Data Profiling
« Metodologia para Profiling
- Mé&todos analiticos usados en DP

« Repositorio Data Profiling
 Instalacion del entorno y caracteristicas
« Analisis de BBDD, esquemas y tablas

« Correlacion, redundancia y dependencia funcional de variables
« Patrones, analisis combinado y definicién de reglas
« Visualizacion Grafica

strate(sy
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Curso de

Procesamiento de datos deportivos

A

pl_ﬂ'ir- 1

01
Introduccion al Sports Analytics

« Casos de uso
- Ejemplos reales

N

B i

Introduccion al lenguaje de programacion
Python *

« Conceptos basicos del lenguaje: sintaxis, arrays, listas, diccionarios, matplotlib, etc.
« Ejercicios practicos

;lr"'l. o

Obtencion del dato

Proveedores de datos: Wyscout, Instat, OPTA, Statsbomb, mediacoach, etc.

L

Eventing v tracking

Paginas web de referencia: Sofascore, basketball-reference, fbref, etc.
- Webscraping

Otros: GPS, herramientas de video analisis, iCT, etc.

i) A
LW

Almacenamiento del dato

» Introduccién al SGQL

- Bases de datos relacionales

- Bases de datos no relacionales
« Big Data

« Ejercicios practicos

8 L

'}

Procesos ETL

» |Introduccidn al ETL

Procesos ETL con PDI y Talend
Modelado: modelo en estrella
Datawarehousing

L]

L

L]

Ejercicios practicos

()6

Explotacion del dato con Microsoft Power Bl

« Ejercicios practicos

{ PowerBI

U/

Analitica Avanzada

» Analisis avanzado con Python
« A
Machine Learning

Computer vision

Ejercicios practicos

.

1 =t

Ejercicio final

>
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VERTICA | Curso de Vertica Database

Base de datos analitica

B Temario VERTICA

01 05
Architecture Overview Resource Management

Vertica Analytics Platform « Resource Manager
Projections « Resource Pool Parameters
Query Execution » Resource Pools

Transactions and Locking « User Defined Resource Pools
Hybrid Data Store « Monitoring Resource Pools
Lab Exercice » Lab Exercice

02 06
Projection Design Resource Management |l

« Projection Fundamentals « Backup and Restore

Projection and Table Properties « Copy Vertica Database

Database Designer * Online Recovery
Manual Projection Design

Projection Management
Lab Exercice

07
Loading Data

03 « Load Data via INSERT, COPY and MERCE

Advanced Projection Design + Flex Tables

« Connectors and User Defined Loads
« Manual Projection Design  Post Loading Tasks

« Join Operations + Lab Exercises
» Group By Operations

04
Logical Design & Security

schemas

Tables and Views
Constraints

Users

Roles

External Procedures
Lab Exercice

strate®
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©O | Curso de Introduccion al Bl has

I
Visualiza tus decisiones \ I

B Temario

o1

« ¢Qué es la Inteligencia de Negocio? Conceptos Basicos. ;Dénde y como se almacenan los datos?
» JQué tipos de anélisis puedo realizar?

« COmo me puedo beneficiar del uso del Bl en mi trabajo diario?

« Convertir 'datos’ en ‘informacién

» Eliminar informacién ‘redundante’

- Areas y departamentos de mejora.

« ¢Qué es un Data Warehouse?

+ ¢Qué es un Cuadro de Mando?

+ ¢Qué es un Scorecard?

» Valoracion de la informacion de mi empresa

* Optimizacion del ROI

* Cuales son los Indicadores claves de un negocio.

« Principales Soluciones Business Intelligence

« ;COmo obtener ventaja competitiva?

- Casos y ejemplos practicos

Data Centric Data Visualization < databricks Dark Data Lakehouse

Data Lake Data Governance talend - REDSHIFT
Data Mashup g kafka Cloud Analytics A Azure Inmon Architecture
Data Pipelines Data Silos Data Sources Data Hub
Data Warehouse % snowflake Data Vault M Business Intelligence

Data Mesh Data Fabric




3 | Curso de Experto Data engineer

Analytics en funcionamiento

M Temario Spoﬁ?x §g kafka @ ’Scala

01 03
IntrOdUCCién « Ejercicios practicos:

+ Sobre cada uno de los puntos anteriores
« Caso practico

« Por qué Scala

* Por qué Spark « Caso practico* de procesamiento de datos con Scala: (Limpieza, filtrado, agregacién).
* Por qué Scala y Spark + Otros lenguajes en Spark (Introduccion):
- Scala y Spark dentro de entorno Hadoop: Importancia e Integracion . SQL

« Sistema de archivos distribuidos HDFS < R

+ Motor de procesamiento Map Reduce
+ Gestor de procesos: YARN

« Ejecucion en claster Hadoop con programas Spark.

» Ejercicio practico:

* Sistema de mensajerfa distribuido para Big Data: Apache Kafka * Ejecucion en el cluster de Axa del programa del caso practico desarrollado en el

* Log streaming: Apache Flume gjercicio anterior, (K, iii).

Ejemplo de arquitecturas Big Data que usen Scala y Spark

Caso préactico de procesamiento de datos con Scala: (Limpieza, filtrado, agregacion)
Caso tebrico/practico: Disefio de una arquitectura para la deteccion de fraude en

seguros en tiempo real. ' Scala e
2 Spar

pthon

04
02 Big Data Streaming 1: Apache Kafka
Introduccion a Scala . Introducci6n a Apache Kafka
» Arquitectura
« Scala y la necesidad de paralelizar todo "Single-core performance is running out of steam, + Topics

and you need to parallelize everything” (Martin Odersky, creador de Scala) + Productores y Consumidores

« Kafka y Apache Zookeper
» Flujo de datos en Kafka
« Ejercicio practico:

« Conceptos basicos de Scala
« Tipos de datos

« Estructuras de control

« Conclusiones

« Ejercicios practicos:

« Tipos de datos, Colecciones y Estructuras de control en Scala §3 e

« Estudio de una implementacién de Kafka para lectura de datos desde Wikipedia.

Caso practico de procesamiento de datos con Scala: (Limpieza, filtrado, agregacion)

05

i Big Data Streaming 2: Spark Streaming
Spark

Arquitectura y abstraccion
Transformaciones y Operaciones Streaming
Fuentes de entrada

Tolerancia a fallos

* Introduccion

» ;Debo usar Scala, Python o Java para programar en Spark? Scala en Spark
» Introduccién al Shell de Spark para Scala

« Concepto y creacion del Spark Context (SC).

« Los conjuntos elasticos de datos distribuidos (RDDs).

+ Operaciones sobre RDDs: Transformaciones y Acciones. « Disefio e implementacion de un programa en Spark Streaming para el procesamiento
+ Programacion de funciones para RDD's de los datos de Wikipedia en Streaming usando la implementacion proporcionada.

Rendimiento

Ejercicio practico:

» Caché y persistencia de RDD's
+ Trabajo con pares Clave-Valor (Key-Value Pair RDD) Caso practico de procesamiento de datos con Scala: (Limpieza, filtrado, agregacion)

» Carga y almacenamiento desde HDFS (Sistema de archivos distribuido de Hadoop)

- — — - - : strate(d
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Soluciones Bl Open source StrateBl

B Temario .mnngnDB X CASSANDRA manjra
o1

Curso de Introduccion al Big Data

VERTICA

Introduccién al Big Data

Directrices principales en las que se basa el Big Data.

Vision histérica e introduccion al contexto del Big Data a través de ejemplos intuitivos.

Cémo afecta Big Data a los negocios.

La relacidn entre Big Data, Business Intelligence & Data Science

[~ hadoop

02
Arquitecturas Big Data

« Introduccién y clasificacion a las diferentes arquitecturas y sistemas Big Data disponibles
en el mercado
« Estudio de profundidad del entorno Hadoop: HDFS, Map Reduce, YARN, anélisis de la pila
de herramientas disponibles sobre HDFS y Map Reduce (Hive, Pig...), introduccién a las
distribuciones de Hadoop, etc.
« Estudio de las principales soluciones NoSQL: Cassandra, MongoDB, ...
* Introduccién a las bases de datos analiticas: HPVertica y MonetDB
+ Consideraciones para la eleccion de una arquitectura Big Data
+ Ejemplos practicos vy visién de futuro scbre estas bases de datos:
« Instalacién de una distribucion de Hadoop de un solo nodo para la realizacion de
pruebas
« Introduccidn a la gestion de un cluster Hadoop
+ Introduccidn al uso del sistema de archivos HDFS

94009, _ﬁ (O) pentaho

03
Obtencion y movimiento de datos

« Estudio de los principales tipos de fuentes de datos actuales
* Datos estructurados, semi estructurados y no estructurados
« Batch y streaming
« Analisis de las principales herramientas disponibles para la adquisicion y movimiento de
datos:
* Pentaho Data Integration: Carga, transformacién y extraccion de datos de
cualquier naturaleza desde fuentes de datos hacia HDFS y viceversa.
» Sqoop: Carga y extraccién de datos relacionales (SGBDR->HDFS, HDFS->SGBDR) en
batch.
* Flume: Carga y transformacion de datos en tiempo real
« Ejercicios con las herramientas anteriores basados en un caso de estudio para la
obtencién de datos de logs, redes sociales..

04
Procesamiento del Big Data

» Andlisis de los requerimientos temporales del anélisis (oportunidad del anélisis)
« Introduccién a las principales herramientas para el procesamiento y analisis del Big Data
« Herramientas sobre MapReduce: Pig, Hive
« Herramientas que no usan Map Reduce: Spark, Spark Streaming, Storm...
» Ejercicio basado en un caso de estudio para el procesamiento de datos de logs, redes
sociales..

sgans W g,

05
Casos de Estudio

« Analisis de casos de estudio del mercado: Sistema de recomendacion de Amazon, analisis
de datos de sensores en empresas de transporte, analisis de clics en paginas web..

» Anaélisis de casos de estudios basados en nuestra amplia experiencia en el desarrollo de
proyectos Big Data

strate(s
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Curso de

Analytics en funcionamiento

Introduccioén al Machine Learning

« Técnicas
« Clasificacion
* Regresion
« Colesterina
« Preprocesamiento y Reduccioén dimensional
» Seleccion de atributos
« Evaluacion del rendimiento
« Matrices de confusion
* Principales KPls R2, MAE, MSE

Regresion (Prediccion de valores continuos)

+ Principales algoritmos
* Ordinal Least Squares
* Ridge Regression
* Laso Regression
+ Elastic Net
« Ejemplos

Clasificacion (Identificacion de la categoria a la que pertenece un objeto)

» Principales algoritmos
* Logistic Regression
« Support Vector Machines
« KNearest Neighbors
« Decision Trees
- Random Forest
« Multi-layer Perceptron >

/"u

g %
Y 'k |

7

- _Lalk=
il
Il

« Ejemplos

Clustering (Agrupacion de objetos similares en conjuntos)

« Principales Algoritmos
« KMeans

* Ejemplos J

« Spectral Clustering
+» DBSCAN

strate(sy
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curso de Data

6 (Google Cloud Platform o

Arquitectura de referencia de una plataforma de datos

5| Gestion y Versionado de Artefactos

moderna Artifact Registry
Almacenamiento de componentes ETL, scripts y modelos
Desafios de arquitectura Versionado y despliegue controlado

Escalabilidad y elasticidad Integracion con Dataflow, Cloud Run o Composer

Georredundancia y continuidad de servicio
Rendimiento y optimizacion de costos (finops)
Seguridad y aislamiento entre entornos

Organizacion de folders, projects y regiones en GCP

6| Analisis y Visualizacion

Modelado dimensional (Hecho y dimensiones)

2 | Almacenamiento de Datos Looker / Looker Studio

Conexion directa con BigQuery
Estructuracion de zonas bronze, silver y gold Creacion de dashboards y modelos semanticos

Cloud Storage
Buckets, clases de almacenamiento y control de versiones
Buenas practicas de seguridad, organizacion y

particionamiento 7 | Machine Learning e Inteligencia Artificial
BigQuery Vertex Al

Conceptos: dataset, table (internal/external), partitioning Entrenamiento y despliegue de modelos

y clustering

Carga de datos desde GCS Looker (preview)

Optimizacion de consultas y control de costos (slots)

BigQuery ML
Creacion de modelos predictivos directamente desde SQL

: Evaluacion, prediccion y monitoreo de resultados
3| Ingesta y Streaming de Datos 2 ¥

Pub/Sub Agent Space

Creacion de topics y subscriptions
Patrones de publicacion y suscripcion
Uso de Pub/Sub para telemetria e integracion loT

Dataflow 8 | Gobernanza, Seguridad y Observabilidad

Procesamiento streaming y batch
ntegracion con Pub/Sub, BigQuery y Cloud Storage Cloud Monitoring & Logging
Python vs Java Supervision de pipelines y recursos GCP
Alertas, métricas y paneles de observacion
Datastream
CDC: Replicacion de datos desde bases transaccionales Dataplex
Configuracion de streams y destinos Gobernanza de datos a escala: politicas, metadatos y

linaje
Gestion de zonas de datos y catalogos unificados

4 | Procesamiento y Transformacion de Datos Gobierno de BigQuery

Gestion de permisos y roles por dataset y tabla
Data masking
Etiquetado, clasificacion y politicas de retencion

BigQuery (como motor de transformacion SQL)
Creacion de vistas, materialized views y tablas derivadas
Partitioned y clustered tables

SQL avanzado para limpieza y modelado

Dataform

Orquestacion de transformaciones SQL dentro de
BigQuery

Control de dependencias y versionado de modelos
Integracion con repositorios Git




[

. -

qE 1 | Fundamentos del Data Governance (basado en DAMA-DMBOK)

Objetivo: Obtener y afianzar los principios basicos de un sistema de
Data Governance

1. Principios y objetivos del Data Governance segun DAMA.

2. Dominios del DMBOK: Data Quality, Metadata, Security, Architecture,
Stewardship.

3. Roles y responsabilidades: Owner, Steward, Custodian, Consumer.
Politicas y marcos de gobierno de datos.

4. Modelo organizativo y comité de gobierno.

5. Mapeo entre gobernanza y madurez organizacional (DMM).

6. Indicadores de éxito y métricas de gobernanza (KDGls).

Disenar un Data Governance Operating Model para un
ayuntamiento o empresa ficticia.

g | 2 | Estrategia y alineacion con el negocio

R Obijetivo: Entender y enfocar correctamente como sacar provecho en tu negocio

1. Relacion entre Data Governance y Data Strategy.

2. Priorizacion de dominios de datos segun valor de negocio.

3. Marco de decision: top-down vs. bottom-up governance.

4. |dentificacion de Critical Data Elements (CDEs) y Key Data Assets.

L=

=]

R Objetivo: Mantener segura tu infraestructura de datos

GOVERNANCE i

7

O

. ~ N

| 5 | Seguridad, privacidad y cumplimiento normativo

1. Data Governance y Data Security: diferencias y sinergias.

2. Control de acceso basado en roles y atributos (RBAC, ABAC).

3. Catalogacion sensible y clasificacion automatica en Microsoft
Purview.

4. Cifrado, anonimizacion y pseudonimizacion de datos.

5. Cumplimiento con GDPR, LOPDGDD y ISO/IEC 38505.

6. Auditoria y trazabilidad de accesos y cambios.

7. Integracion de gobernanza con Identity Providers (Azure AD, Okta).

Configurar politicas de sensibilidad y clasificacion
automatica con Purview.

ﬁ ‘ 6 | Implementacion tecnolégica del gobierno de datos

[3 Objetivo: Conseguir que tu gobierno de datos tenga sinergias con tus herramientas

1. Modelos de referencia hibridos: Purview + DataHub + Unity Catalog.

2. Diseno de arquitectura de gobierno: Metadata Hub & Federated Catalogs.

3. Integracién con Data Fabric / Data Mesh.

4. Orquestacion de politicas y flujos con Airflow, Synapse, Databricks
Workflows.

5. Creacion de Business Glossaries y definicion de Data Domains. 5. APIs de gobernanza y automatizacién (Purview REST API, DataHub
6. Enfoque ROI: medir beneficios tangibles de la gobernanza. GraphQL).
7. Alineacion con ESG, compliance, y gobierno corporativo. 6. Versionado de metadatos y automatizacion DevOps.

7. Comparativa: Purview vs. Collibra vs. Unity Catalog.

STl Mapear los procesos de negocio de una organizacion y

asocilar sus CDEs principales. m Desplegar un metadata lake unificado con Purview y Unity Catalog.

. A

o ‘ 7 | Gobierno operativo, evolucion y casos reales
o ‘ 3 | Gestidn técnica de metadatos y linaje

[ Objetivo: Afianza conocimientos y lleva a cabo un proyecto completo

R Obijetivo: Comprender sobre el correco flujo de uso de metadatos

1. Ciclo de vida del Data Governance Program.

1. Tipos de metadatos: técnicos, de negocio y operacionales. 2. Evaluacion de madurez con el Data Management Maturity Model (DMM).
2. Herramientas de catalogacion: Microsoft Purview, DataHub, Collibra, 3. Data Stewardship operativo y herramientas de colaboracién.
Alation. 4. Mecanismos de escalabilidad: Data Domains y Ownership
3. Automatizacion del linaje: extraccion desde ETL/ELT, Power Bl, descentralizado.
Databricks, etc. 5. Monitoreo de KPls y reportes de cumplimiento.
. Estandarizacion con OpenMetadata y Egeria. 6. Nuevas tendencias: Data Products, Active Metadata, Al-assisted

. APIs y conectores para ingesta automatica de metadatos.

. Integracion con arquitecturas Data Lakehouse (OnelLake, Delta Lake, 7
Unity Catalog).

7. Publicacion y gobierno colaborativo de metadatos en portales

internos.

Governance.
. Casos de uso: banca, administracion publica, salud, retail.

o 0N

Construir un caso practico de Data Governance integrando
Purview (catalogo), Unity Catalog (control de acceso) y DataHub

Implementar un catalogo con DataHub y configurar linaje (colaboracion).

entre datasets de Snowflake y Power BI. - 4
\. /

g ‘ 4 | Data Quality Management

[ Objetivo: Comprender sobre el correco flujo de uso de metadatos

1. Definicion DAMA de calidad de datos: precision, completitud,
consistencia, validez y puntualidad.

. KPlIs y reglas de calidad: diseno y automatizacion.

. Validacion y profiling de datos (Great Expectations, Deequ, Soda).

. Procesos de remediacion y control de errores. T

Integracion de calidad en pipelines ETL/ELT (Azure Data Factory,

dbt, Databricks).

Monitoreo continuo de calidad con alertas automaticas.

Dashboards de Data Quality en Power Bl o Grafana.

G NANN

~o

Implementar un catalogo con DataHub y configurar linaje
entre datasets de Snowflake y Power BI.

o A
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Curso de

(]

Conocer los distintos tipos de bases de datos y sus fundamentos
para aplicarlos a una BD ClickHouse

R Objetivo:

Conceptos fundamentales de bases de datos columnar vs. row-based.
Arquitectura distribuida de ClickHouse: nodos, shards y réplicas.

. El motor de almacenamiento MergeTree y sus variantes.

. Procesamiento vectorizado y compresion de datos.

. Modelo de concurrencia y ejecucion de consultas paralelas.

. Analisis de rendimiento 1/O y uso eficiente del CPU.

. Configuracion inicial del servidor (config.xml, users.xml).

NP S

Desplegar un nodo ClickHouse y ejecutar consultas
de benchmarking con clickhouse-benchmark.

NN S

ClickHouse

Objetivo: Dominar las distintas herramientas que enriquecen ClickHouse

Integracion con Kafka mediante KafkaEngine.
Ingesta desde S3 / GCS / Azure Blob con s3() y URL engines.

. Conectores con Spark, Airflow y dbt.
. Uso de ClickHouse con Python (clickhouse-driver) y Go (clickhouse-go).

Exportacion de resultados a Power BI, Grafana y Superset.

. ClickHouse Cloud y conexiones seguras HTTPS/TLS.

Sincronizacion con bases OLTP (MySQL, PostgreSQL) usando
MaterializedMySQL.

Crear un pipeline de streaming Kafka - ClickHouse >
Grafana en tiempo real.

Objetivo: Tener un buen control de acceso y asegurar un correcto uso a futuro

R Objetivo: Explorar en profundidad el uso de SQL en ClickHouse

. Extensiones SQL especificas de ClickHouse.

Y

. Funciones de ordenamiento, hashing y bloom filters.
. Manipulacion de tipos complejos: JSON, Map, Tuple.
. Materialized Views y AggregatingMergeTree.

~ OO0~ WwWN

Crear una vista materializada que consolide méetricas en tiempo
real desde una tabla de logs.

NN S

. Funciones de agregacion, ventanas y arrays. 5.
. Tablas externas y funciones remote(), cluster(). 6
. Subconsultas distribuidas y WITH CTEs. 7

Control de acceso basado en roles (RBAC).
Cifrado en transito y en reposo.

. Auditoria de consultas (system.query_log).
. Gestion de cuotas y limites (max_memory_usage,

max_concurrent_queries).
Optimizacion de recursos para entornos multicliente.

. Diagnéstico de rendimiento con system.parts y system.merges.
. Estrategias de actualizacion y migracion de versiones.

Configurar autenticacion LDAP y politicas de
seguridad basicas.

I'--._ .
[y Objetivo: Profundizar con ejemplos practicos de uso avanzado

N =

Objetivo: Comprender y crear estructuras de datos optimizadas y eficientes

="

. Estrategias de particionamiento y ordenacion (PARTITION BY, ORDER BY).
. Motores MergeTree, ReplacingMergeTree, SummingMergeTree,
CollapsingMergeTree.

Indexacion secundaria y uso de data skipping indexes.

Compresién de columnas (LZ4, ZSTD, Brotli).

TTLs para limpieza automatica de datos.

Caching de resultados y uso de join_use_nulls, max_threads.

Optimizacion de consultas masivas y planificacion de merges.

M
n

=~ O

o I LR

Crear un esquema particionado por mes y comparar rendimiento
con distintos codecs de compresion.

Objetivo: Asegurar la disponibilidad de datos y monitorizacion de los mismos.

Configuracion de clusteres multi-nodo (cluster.xml).

. Replicacion asincrona y coordinada con Zookeeper.

. Balanceo de carga y tolerancia a fallos.

Configuracion de Distributed tables y ReplicatedMergeTree.

Backups y restauracion con clickhouse-backup.

. Monitoreo de replicacion (system.replication_queue).

. Despliegue de clusters en contenedores (Docker Compose / Kubernetes).

N~NoorRN S

Implementar un cluster de 3 nodos con replicacion y probar la
recuperacion de fallos.

W

. ClickHouse Cloud y despliegues serverless (novedad).
. Nuevas funciones vectoriales y soporte para modelos Al/ML.

Consultas federadas y mejoras en motores externos
(PostgreSQLEngine, MySQLEngine).

. Uso de Iceberg y Delta como fuentes externas.
. Optimizaciones recientes en el planificador de consultas (2024-2025

releases).

. Monitoreo avanzado con Prometheus + ClickHouse Keeper.
. Casos de uso reales: analitica web, loT, seguridad y fintech.

Disenar una arquitectura ClickHouse completa para analitica
de datos en streaming y dashboards BI.

strate(sY
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Curso de

== 1| Introduccién a Agentic Al: del asistente al agente auténomo

~ Objetivo: Conocer las bases de Inteligencia Artificial, las diferentes variantes de
uso y como usarla.

1.1. De la |A generativa a la IA Ageéntica

1.2. Limitaciones actuales de ChatGPT, Claude, Gemini y Copilot
1.3. Conexion con sistemas internos: el salto real a la autonomia
1.4. Diferencias entre LLM vs Agentic Al: pensar, planificar, actuar

Ejercicio practico

Comparar en tiempo real: “;Cuantos envios estan retrasados?” usando
un LLM aislado vs un agente conectado a una base de datos simulada.

@ s

ChatGPT Claude A\ Copilot

@ ‘ 2 | Arquitectura Cognitiva de un Agente (Agentic Loop de 7 pasos)

R Objetivo: Conocer el flujo optimo de trabajo con IA y ponerlo en practica.

2.1. Goal: fijacion de objetivos humanos o automaticos

2.2. Perceive: ingesta de informacion desde APIs, bases y memoria
2.3. Reason: razonamiento sobre datos internos/externos

2.4. Plan, Action, Observe, Learn: ciclo continuo de mejora

Ejercicio practico

Crear un flujo donde un agente recibe un objetivo (“Genera un informe
mensual”), lo descompone en subtareas y explica su plan.

Agentic Al

— ‘ 5 | Caso de Uso Real: Analista de Solicitudes de Crédito (del PDF)

R Objetivo: Explorar tratado y validaciones avanzadas de datos.

5.1. Validacion documental (DNI, nominas, datos obligatorios)

5.2. Verificacion cruzada entre solicitud y documentos

5.3. Validaciones normativas: edad, ratio de esfuerzo, errores formales
5.4. Recomendacioén final razonada: aprobar, rechazar o pedir datos

Ejercicio practico

Implementar un agente que evalue una solicitud de crédito simulada y
emita una recomendacion justificada con checklist.

Q ‘ 3 | Agentic Frameworks (Open Source y Enterprise)

[ Obijetivo: Explorar los diferentes Frameworks y agentes

3.1. LangChain, CrewAl, AutoGen, Google ADK, OpenAl ADK
3.2. Agno Framework (el usado en el PDF)

3.3. Componentes: Tools, Knowledge, Models, Orchestration
3.4. Memory & Human-in-the-Loop

Ejercicio practico

Levantar un agente simple con Agno o LangChain que consulte un CSV
o PDF como “knowledge”.

crew ]

LangChain 5 AutoGen  _\gno

g ‘ 4 | Disefio de Agentes: Autonomia, secuencias y equipos multi-agente

[ Objetivo: Ingesta de datos, examinarlos y tratarlos

4.1. Agentes individuales vs equipos de agentes

4.2. Secuencias: Sales Agent - Report Agent - Email Agent
4.3. Orgquestacion de workflows con planificacion dinamica
4.4, Integracion con APls, CRMs, ERPs y bases SQL

Ejercicio practico

Disenar un “pipeline agentico” donde tres agentes cooperan:
- Recuperar datos

- Analizarlos

- Enviar un email automatico.

Ejercicio practico

ﬁ ‘ 6 | Data Privacy, Security & Governance (EU Al Act)

[ Objetivo: Conocer como las diferentes alternativas de IA tratan la seguridad y datos.

6.1. ;,Se usan los datos para entrenar modelos? Comparacion: OpenAl,
Azure OpenAl, Claude, Gemini

6.2. Politicas de retencion: O-retention, 30 dias, control empresarial
6.3. Residencia de datos en UE: cuando es obligatorio

6.4. EU Al Act: niveles de riesgo (prohibido, alto, limitado, minimo)

Ejercicio practico

Clasificar 5 casos de uso de tu empresa segun la categoria del EU Al Act y
definir medidas minimas de cumplimiento.

A ©Go0openAl Claude

+l [ ]
Gemini

o | 7 | Construccion de una Soluciéon Empresarial Agentic (end-to-end)

R Objetivo: Poner en practica lo aprendido desde el inicio hasta el final.

7.1. Diseno de arquitectura: Agents + Tools + Knowledge

7.2. Implementacién con APIs (REST) y memorias persistentes
7.3. Integracion con MCP (Model Context Protocol) y monitoring
7.4. Proximos pasos: escalado, trazabilidad, auditoria y gobierno

Crear un blueprint de arquitectura Agentic Al para tu organizacion con:
- Agentes clave

- Flujos

- Herramientas integradas

- Puntos de control de gobernanza.
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Tecnologia avanzada al servicio de tus datos.
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